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Resumo

Apds o termino do ensino secundario todos os estudantes que pretendem continuar com 0s
estudos enfrentam uma escolha sobre a area de estudo que devem seguir no ensino superior.
Essa escolha ¢ influenciada principalmente por dois factores: retorno esperado e as habilidades
cognitivas (matematicas e verbais). Assim, neste estudo procuramos saber de que modo as
habilidades cognitivas afectam a escolha da area de estudos por parte dos estudantes. Os
resultados indicam que ndo h4 uma relag@o entre as habilidades verbais e as escolhas de cursos
verbal-intensivos. Por outro lado, estudantes com altas capacidades matematicas tendem a
favorecer as areas de estudo de engenharia e ciéncias assim como economia ¢ negocios. Os
resultados sugerem ainda que existe uma hierarquia entre as areas de estudo baseada na
inteligéncia. Estudantes mais inteligentes sdo mais provaveis de escolher em primeiro lugar a
area de estudo de engenharia e ciéncia seguindo por economia e negoécio e finalmente

humanidades.
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1. Introducio

Apo6s o termino do ensino secundario todos os estudantes que pretendem continuar com 0s
estudos enfrentam uma escolha sobre a area de estudo que devem seguir no ensino superior,
areas como: engenharias, ciéncias naturais, humanidades, satde, ciéncias econdmicas e
educacdo. Varios factores sociais, familiares e pessoais, os quais podem variar de individuo
para individuo, afectam a escolha de cada estudante. Alguns estudos, tal como os de
(Arcidiacono et al., 2012) e (Montmarquette et al., 2002), destacam o papel do retorno esperado
dos graduados, a opinido dos pais e a influéncia dos pares na escolha da area de estudo. Nao
obstante, ha estudos que mostram que ao tomar a decisdo sobre a area de estudo a seguir os
estudantes consideram o risco de falhar devido as dificuldades que possam ter (ndo concluir),
ou seja, tém em consideracao as suas habilidades cognitivas para a realizagdo do curso (Bartolj
e Polanec, 2012; Montmarquette et al., 2002). Ademais, segundo (Montmarquette et al., 2002),
mesmo assumindo que os estudantes fazem escolhas da area de estudo principalmente com
base nos retornos esperados, a sua expectativa de sucesso influencia a sua escolha da area de

estudo.

As habilidades cognitivas sdo parte do capital humano e definem o que as pessoas podem fazer,
estas permitem que as pessoas manipulem mentalmente informagdes ou ideias para realizar
tarefas especificas (Gottfredson, 2003). Ademais, estas sdo um importante factor determinante
do desempenho no trabalho e na aprendizagem (Pépler e Hell, 2012). Conforme argumentado
por Gottfredson (2003), a correspondéncia das habilidades de um individuo com os requisitos
requeridos em determinado emprego aumenta a probabilidade de sucesso futuro no trabalho, o
suficiente para que a avaliacdo da capacidade seja considerada um aspecto critico na carreira.
O estudo sobre o efeito das habilidades na carreira torna-se mais importante quando o foco sao
os estudantes do ensino superior, isto porque eles sdo o principal elo entre o mercado de

trabalho e a educacdao (Humphreys e Yao, 2002; Lubinski et al., 2001).

Assim como para qualquer tipo de capital, uma forma de aumentar o stock do capital humano
¢ por investir na educagdo e no treinamento (Becker 1994). No entanto, segundo Mestieri et al.
(2017) estes investimentos devem ser realizados da melhor forma e de tal forma a
transformarem-se em retornos econdomicos, pois distor¢des nos investimentos relacionados a
educagdo podem afectar negativamente a productividade do trabalhador e, consequentemente,
o mercado de trabalho. Associado a este Gltimo ponto esta a escolha da carreira na educagao.

Além disso, Ehrenberg e Smith (2012) afirmam que os custos relacionados com a educacao



sdo inversamente relacionados com as habilidades, isto €, um individuo que procura formar-se
em uma area relacionada com as suas habilidades (por exemplo antropologia que exige
habilidades verbais) enfrenta menos custos (esfor¢o, tempo e dinheiro) relativamente ao
individuo que faz uma escolha contraria as suas habilidades (um individuo com habilidades

verbais escolhe o curso de fisica).

Estudos tém sido realizados para estimar a relacdo existente entre as habilidades (matematica
ou verbal) e a escolha da area de estudo entre os estudantes universitarios (Bartolj e Polanec,
2012; Coyle, 2017; Davison et al., 2014; Ludwikowski et al., 2018; Péaler e Hell, 2012). Os
resultados de tais estudos mostram que existe uma relagdo positiva entre as habilidades
matematicas ¢ a escolha dos cursos intensivos em matematica (engenharias, tecnologias de
computacao, fisica quimica e etc.) e que, existe uma relagcdo positiva entre as habilidades
verbais e os cursos que requerem habilidades verbais (Jornalismo, sociologia, antropologia,
historia e etc.). No seu estudo sobre o papel das habilidades na escolha da area de estudo
(Negocios, Humanidades, Ciéncias Sociais, Engenharias, Ciéncias fisicas e Design),
Ludwikowski et al. (2018) usaram quatro medidas de habilidades (aritmética, computagao,
espacial e verbal), tendo como base ciéncias bioldgicas, encontram que as habilidades verbais
explicavam a escolha das humanidades e as habilidades espacias (analise de figuras
geométricas) explicavam a escolha de Engenharias e Ciéncias fisicas em detrimento das
biologicas. Davison et al. (2014) encontraram uma relacao positiva entre a escolha de STEM
(Science, Tecnology, Engenheering and Mathematics) e as habilidades matematicas e uma
relagdo negativa entre STEM e habilidades verbais. Pdpler and Hell (2012) dividiram a sua
amostra por género e tinham quatro areas de estudo (Engenharias, Ciéncias naturais,
Humanidades e Ciéncias Sociais) tendo como base as ciéncias, para ambos os géneros,
encontraram que estudantes com habilidades matematicas e espaciais (figuras geométricas)
eram menos provaveis a escolher humanidades e ciéncias sociais e para as outras areas de

estudo ndo eram significativos.

Em Mocambique, pouco se sabe sobre o efeito das habilidades cognitivas nas escolhas dos
individuos, em particular na escolha da drea de estudo. Assim, neste estudo procuramos
analisar de que modo as habilidades cognitivas (matematicas e verbais) relacionam-se com as
escolhas das areas de estudo dos estudantes universitarios finalistas mo¢ambicanos. O nosso
estudo difere do estudo Montmarquette et al. (2002), o qual inclui o retorno esperado dos
estudantes universitarios no processo de tomada de decisdo sobre que area de estudo seguir.

No estudo apenas inclui-se as habilidades cognitivas, outros factores pessoais (idade, género e



etc) e factores sociais (educacdo na familia, emprego mais predominante e etc) tal como foi

feito por Ludwikowski et al. (2018), Davison et al. (2014) e P4ler e Hell (2012).

Quando usadas da melhor forma as habilidades desempenham um papel importante no mercado
de trabalho e no crescimento econémico (Hanushek e Woessman, 2008). Ademais, para se
fazer a alocacdo eficiente dos recursos humanos ¢ importante saber como ¢ que as suas
habilidades se relacionam com as escolhas da area de estudo, visto que a area de estudos esta
intimamente ligada com a carreira profissional, e consequentemente ao desempenho do
trabalhador e assim com o mercado do trabalho. Portanto, este estudo torna-se importante para
dar a conhecer os factores que determinam a escolha do ensino superior por parte dos

estudantes.

Este estudo procura analisar de que modo as habilidades cognitivas influenciam a escolha da
area de estudos dos estudantes mogambicanos. O estudo baseia-se nos dados do inquérito base
a transicdo ensino-emprego dos estudantes finalistas universitarios de 2017. Na proxima
sec¢do, apresenta-se o estdgio do ensino superior em Mocambique e faz-se o enquadramento
teorico da pesquisa. Na terceira seccdo, apresenta-se a metodologia usada para a obtencao de
dos resultados e faz-se a descri¢do das variaveis. Na quarta sec¢do, apresenta-se e discute-se
os resultados da pesquisa. Na ultima sec¢do, apresenta-se as principais conclusdes e

recomendacdes da pesquisa.

Ensino superior em Mocambique

O papel que o ensino superior desempenha na productividade dos trabalhadores e para o
desenvolvimento econdémico é reconhecido pelas autoridades governamentais. Reconhecendo-
se tal facto, nos ultimos anos, o ensino superior em Mogambique tem sofrido enormes
mudangas. No periodo de 2004 a 2010, os investimentos publicos e privados resultaram num
aumento de 89% e 163% de instituicdes do ensino superior publicas e privadas,
respectivamente (GdM, 2012). Ademais, tem havido diversificagdo nos cursos de formagao e
nos tipos de instituigdes como resultado o nimero de estudantes femininos no ensino superior
tem vindo a aumentar, por exemplo, a percentagem de raparigas no ensino superior subiu de
31,6% em 2004, para 39% em 2011 e em 2015 correspondia a 42,4% (DCES 2016b, DCES
2007).

Conforme mostra a figura 1, o nimero de estudantes graduados tem vindo a sofrer

significativos aumentos, em 2003 a populagdo de estudantes graduados no ensino superior foi



de 678 e em 2016 o nimero de estudantes graduados nas diversas areas de estudo era de 18.244
estudantes.
Figura 1 Numero de estudantes dos estudantes graduados ¢ dos novos ingressos no ensino

superior em Mogambique, por ano.
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Fonte: (DCES 2011b, 2012a, 2012b, 2012c, 2016b, 2007, 2008, 2017; DCES and DPEC
2005)

Apesar de se verificar aumentos no nimero de estudantes a ingressar € no numero de graduados
no ensino superior, segundo o Governo de Mogambique (GdM 2012) muitas das instituigoes
do ensino superior tem registado insuficiéncia ou mesmo inexisténcia de condi¢des bésicas
para se garantir um ensino de qualidade, como, por exemplo, laboratorios, bibliotecas, acesso
a novas tecnologias. A maior parte dos docentes do ensino superior possui apenas o nivel de
Bacharelato e/ou de licenciatura (Natha 2016).

Em 2010, os estudantes do ensino privado representavam cerca de 29% do total dos estudantes
ES. O acesso as instituigdes publicas fora de Maputo aumentou, melhorando a equidade
geografica, em termos de oportunidades de acesso. No entanto, segundo o mesmo autor em
todo o pais a propor¢ao de estudantes com emprego na sua area de formacao, apds a conclusao
do curso, era inferior a 40% em 2010, o que revela sob aproveitamento do capital humano ou
algum investimento mal feito. Outrossim, a qualidade dos graduados e dos produtos de
investigacdo estd consideravelmente abaixo dos parametros estabelecidos ao nivel regional e

internacional.



2. Enquadramento tedrico

De acordo com a teoria de Niche-picking de McCartney e Scarr (1983), as pessoas tendem a
procurar ambientes estimulantes e positivamente relacionado com sua personalidade,
motivagdes ¢ intelecto. Para isso, realizam investimentos para reforcar as suas habilidades e
inclinagdes. De acordo com a teoria de investimento de Cattell (1987) investir tempo e esforgo
em determinadas areas impulsiona as capacidades e as habilidades de tal 4rea. No entanto, tal
investimento em determinada area pode retardar as habilidades das areas competitivas, por
exemplo investir tempo e esfor¢o em habilidades matematicas pode retardar as habilidades
verbais. Assim, espera-se que pessoas que tenham uma inclinagdo matematica invistam tempo
e recursos em actividades relacionadas com matematica (por exemplo que escolham éareas de
estudo e empregos intensivos em matematica) ¢ pessoas que tenham habilidades verbais
invistam tempo e recursos em actividades que exijam habilidades verbais. Segundo Robertson
et al. (2010)enquanto que o nivel de habilidades cognitivas tém um efeito positivo e
significativo na obtencdo de realizagdes, ¢ o tipo de habilidade que individuo possui que
determina em que area elas terdo efeito. Por exemplo, ¢ o tipo de habilidade (matematica ou

verbal) que influencia a area de estudo ¢ o tipo de emprego que o individuo escolhera.
Modelo teodrico

Segundo Montmarquette et al. (2002), os estudantes fazem a escolha da area de estudo tendo
em conta dois principais factores o retorno esperado e a probabilidade (percebida) de sucesso
na area de estudo selecionada. Assim, o estudante ird escolher o curso com o objectivo de

maximizar a sua utilidade dados os factores retorno esperado e probabilidade de sucesso.

Sendo pija probalidade (percebida) de sucesso do individuo i na drea de estudoj e ey, 0 retorno

para o individuo 7 por graduar na area de estudo ;.
E(uU) =pij(x)eij(z) + (l—pij(x))eio(z), i= ],2,]\7,]=1m (1)

Onde z ¢ x s3o factores que influenciam a probabilidade de sucesso e os rendidmentos dos
graduados. eio representa o retorno alternativo mesmo no caso de insucesso em qualquer area
de estudo. Assumindo que os retornos sdo sempre realizados, no caso do estudante completar
o0 curso na respectiva area de estudo, o individuo i ird escolher a 4rea de estudo j em detrimento

da area de estudo k se E(u;;) = E(u;;) isto €,



P () (e4j(2) — ee(2)) + (0 () — P () (eue(2) = e46(2)) = 0 )

Se pj; for substancialmente diferente de pix, o estudante i escolhera a area de estudo j, tudo o
resto constante. Para estudantes muito habilidosos a probabilidade de sucesso, em qualquer

area area de estudo, € relativamente igual (p;; = pjx), assim a principal razdo para escolherem

uma area de estudo em detrimento da outra seriam as possiveis diferengas nos retornos

esperados.

Seja u;;* o nivel de utilidade indirecta esperada pelo individuo i na area de estudo j uma relagio
linear entre os retornos esperados y*, normalizados pelas caracteristicas do individuo (w), e
uma componente aleatoria ndo observavel (¢) que reflecte os outros factores que afectam a

preferéncia do individuo 7 pela area de estudo ;.

u; =p'y" + a]fwl- + &;j 3)
Onde

v =pij(x)e;;(z) + (1 —p;j(x))e;(2).

ui” ndo ¢é observavel. Contudo, podemos observar a escolha Cj feita pelo estudante:

Cij = 1, se u;; = uy para k # j; C;; = 0 caso contrario.

Do exposto acima pode se derivar uma equacao de escolha (discreta) de probabilidade P;; do

individuo i escolhendo a area de estudo ;.

p. = exp(Byij+a;wy)
Ui exp(Byjtarwi)

4

Onde w: € o vector das caracteristicas do individuo 7 (idade, género, caracteristicas da familia e
etc.). Os coeficientes a diferem para cada area de estudo. Dado um novo individuo com novas
caracteristicas, ¢ possivel estimar a probabilidade do individuo escolher uma das m possiveis
areas de estudo. Espera-se que S seja positivo, isto porque, dadas as suas preferéncias, um

individuo escolhe a area de estudo com maior retorno esperado.

A equacdo 2 ndo pode ser estimada directamente, visto que para cada area de estudo, os
componentes do varidvel retorno esperado ndo sdo observaveis. A probabilidade (percebida)
de sucesso do estudante, pjj, o retorno esperado depois de graduar, e;;, € os retornos alternativos,
eio, SA0 variaveis ex-ante que devem ser inferidas para todas as areas de estudo que os

estudantes considerem.



No processo de tomada de decis@o sobre a area de estudo a seguir, os estudades consideram a

sua probabilidade de sucesso que ¢ dada pela seguinte equacao:

Onde p ¢ a probabilidade de sucesso do estudante i na area de estudo j, 'Yj’ representa o vector
de parametros das variaveis X; representa as habilidades do estudante e outras informagdes
sobre o seu perfil. No entanto, a variavel latente p;; ndo € observavel o que podemos ver ¢ a
variavel y com valor yii=1 se o individuo i tiver escolhido a area de estudo j, e yii=0 caso

contrario.

Conforme acima discutido, os retornos também afectam o processo tomada de decisdo dos
estudantes sobre a area de estudos a seguir. Sejam os retornos dos graduados definidos pela

seguinte equagao:
el-j = 9{2i+6ij (6)

Onde z ¢ o vector do conjunto de variaveis das caracteristicas do estudante, da familia do

estudante, habilidades ¢ a educacao.

As equagoes 5 e 6 sdo estimadas em duas fases, pois assume-se uma fraca exogeneidade para
pije e (0s erros i e &ijsdo independentes). Conforme anteriormente mencionado , neste estudo
serd estimada a equagdo 5 seguindo a metodologia de (Ludwikowski et al., 2018; Pafler e Hell,
2012) que estimam a probabilidade de uma éarea de estudo como uma fungao das habilidades e

outros factores sem incluir o retorno esperado.
3. Metodologia

Para analisar o efeito das habilidades cognitivas na escolha da area de estudo foi adoptado o
modelo logistico (politdmico) que assume a hipotese de Independence of Irrelevant

Alternatives tal como usado por Ludwikowski (2018) e Papler e Hell (2012).
Yij = BiXi + & (6)

Onde Yjrepresenta a escolha da area de estudo j pelo estudante i, f representa o conjunto de
coeficientes estimados para o vector das caracteristicas individuais X (habilidades cognitivas,
género, caracteristicas sociais € etc.) & representa o termo de erro e os subscritos j € i

representam a area de estudo e os estudantes, respectivamente.



Dados

O estudo baseia-se numa amostra composta por 2.175 estudantes finalistas das 6 maiores
universidades (publicas e privadas) mogambicanas nas cidades de Maputo ¢ Beira. Para a
obtencdo dos dados, foi realizado um inquérito aos estudantes universitarios finalistas pelo
Centro de Estudos de Economia e Gestao da Universidade Eduardo Mondlane (CEEG-UEM)
em parceria com a Universidade de Copenhaga e a Universidade das Na¢des Unidas. O
inquérito incluia o preenchimento de informacdes e dados pessoais, informacoes relacionadas
ao curso, expectactivas de emprego, os testes de inteligéncia (raciocinio matematico, verbal e

o teste de Raven).

Com base nos cursos indicados pelos estudantes que participaram do inquérito e seguindo-se a
metodologia usada por Lubinski, et al. (2001) e Ludwikowski, et al. (2018) foram elaboradas
3 areas de estudo principais denominadas Ciéncias (intensivas em matematica) e Humanidades
(“verbal intensivas”) e econdmicas (que usam ambas habilidades). Para medir as habilidades
cognitivas foi usado um conjunto de testes de inteligéncia respondidos pelos estudantes,
durante o inquérito. O primeiro teste consistia num conjunto de trés questdes de raciocinio
verbal. O segundo teste consiste numa versao reduzida do teste de raven contendo dez questdes
em que dez corresponde ao acerto de todas as questdes'. Outra varidvel que merece explicacio
¢ o locus de controlo que explica como os estudantes encaram o controlo de suas vidas. O teste
¢ uma versdo reduzida do teste de Rotter. O locus de controlo refere-se as expectativas e
atribuicdes do individuo sobre o controlo dos seus refor¢os, desempenho e sucesso, que ser
pode ser interno ou externo. Individuos com locus de controlo externo acreditam que factores
externos como estruturas sociais, sorte ou destino sdo os principais determinantes da sua
posicao na sociedade, enquanto que individuos com locus de controlo interno acreditam no seu

esfor¢o pessoal, habilidades e iniciativa (Lefcourt 1984).

A tabela 1 mostra os estudantes da area de estudo de Engenharias e ciéncias em média esperam
um retorno maior em comparagdo com as outras areas, seguido das areas de economia e
negocios. De referir que as expectativas salariais da tabela 1 foram obtidas apds a escolha da
area de estudo por parte dos estudantes e, como tal ndo serdo usadas no modelo pois os retornos
esperados sao uma varidvel ex-ante que influencia o processo de escolha do estudante. Nao

obstante, assumindo que ao longo do tempo os estudantes ajustam as suas expectativas para se

! Para mais detalhes ver o anexo do relatorio do “Inquérito Base a Transi¢do Ensino-Emprego dos Finalistas
Universitarios 2018”.



aproximarem aos retornos efectivos, os valores na tabela 1 ddo uma indica¢do do conhecimento

dos retornos esperados nas respectivas areas de estudo escolhidas pelos estudantes.

Tabela 1 Retornos médios esperados por area de estudo

Area de estudo

Salario médio Desvio-padrao
Humanidades e Educacao 24541.29 10675.78
Engenharias e Ciéncias 30988.45 16102.92
Economia e Negdcios 24778.38 13327.4

Fonte: Calculos dos autores com base nos dados do inquérito base feito aos estudantes

A tabela 2 mostra o sumario estatistico dos dados, para cada uma das trés areas de estudo,
nomeadamente humanidades e educagdo, com 930 observagdes, engenharia e ciéncias, com
749 observagdes e economia e negdcios, com 475 observagdes. Na mesma tabela ¢ possivel
notar que os estudantes de engenharia e ciéncias apresentam a maior percentagem de estudantes
com todas as respostas certas (30% dos estudantes desta area de estudos acertaram todas as
respostas, contra 20% da area de humanidades e educacdo e 24% da area de economia e
negocios) respostas, contra 20% da area de humanidades e educagdo e 24% da area de

economia € negocios).

Olhando para as médias dos testes de raven ainda na tabela 2, reparamos que a maior
concentragdo dos estudantes da primeira area de estudos encontra-se nos resultados mais
baixos. Na segunda e terceira areas de estudos, é possivel notar um resultado mais equilibrado,
onde respectivamente 54% e 52% dos estudantes acertaram a pelo menos 50% questdes do
teste. No que concerne ao teste numérico, os estudantes da area de humanidades e educagdo
tiveram as pontuagdes mais baixas, o que era de se esperar, uma vez que esta area de estudo
ndo ¢ numérica intensiva. A maior parte dos estudantes fez o ensino primario nas provincias
de Maputo, Maputo Cidade e Sofala, o que ndo ¢ estranho uma vez que o inquérito so foi
realizado nestas trés provincias. A area com mais disparidades em termos do género dos
estudantes ¢ a area de engenharia e ciéncias, onde apenas 33% dos estudantes sdo do género

feminino.
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Tabela 2 Percentagem de repostas acertadas por area de estudo

Humanidac}es, © Eng'eﬂn hgria © Economia e Negocios
Educacao Ciéncias

Variaveis Obs. Média Obs. Média Obs. Média
Teste
Verbal
0 930 0,06 749 0,03 475 0,04
33,33 930 0,36 749 0,32 475 0,32
66,67 930 0,38 749 0,34 475 0,39
100 930 0,20 749 0,30 475 0,24
Teste de
Raven
0 930 0,12 749 0,07 475 0,08
10 930 0,20 749 0,08 475 0,12
20 930 0,19 749 0,14 475 0,12
30 930 0,11 749 0,11 475 0,09
40 930 0,07 749 0,07 475 0,06
50 930 0,08 749 0,05 475 0,08
60 930 0,09 749 0,08 475 0,12
70 930 0,06 749 0,14 475 0,12
80 930 0,04 749 0,13 475 0,13
90 930 0,03 749 0,11 475 0,06
100 930 0,01 749 0,04 475 0,01
Teste
Numérico
0 930 0,22 749 0,12 475 0,13
25 930 0,33 749 0,20 475 0,19
50 930 0,25 749 0,23 475 0,24
75 930 0,15 749 0,30 475 0,27
100 930 0,05 749 0,16 475 0,18

Fonte: Calculos dos autores



4. Resultados

A tabela 3, reporta os resultados da regressao. Na tabela, é possivel ver o racio de risco relativo
de passar da area de estudo em questdo, para a area de estudo de humanidades e educagio (que

¢ a nossa area base).

No que concerne ao teste de raven podemos ver que o risco esperado de estar na area de
engenharia e ciéncias ¢ menor para individuos que tenham acertado a 10% das questoes.
Podemos ainda ver que a probabilidade de estar na 4rea de engenharia e ciéncias ¢ maior para
individuos que tenham mais respostas correctas. O teste numérico mostra resultados similares,
onde podemos ver uma tendéncia crescente no numero de respostas correctas e na
probabilidade de estar na area de engenharia e ciéncias. Isto ¢, individuos com mais respostas
correctas tém uma maior probabilidade de estar na area de engenharia e ciéncias. Estes
resultados sdo interessantes porque parecem indicar que ndo s6 fortes conhecimentos em
matematica estdo associados a escolha de engenharia e ciéncias, mas a inteligéncia no geral, o
sugerindo que os estudantes mais inteligentes escolhem engenharia e ciéncias. H4 uma maior
probabilidade de estar na area de engenharia e ciéncias, do que estar na area de humanidades e
educacdo, se o estudante for do género masculino, o que pode estar associado a normas ou
costumes sociais que consideram area engenharias e ciéncias como sendo uma area masculina.
Niveis mais altos de conhecimento de Inglés estdo associados a menores probabilidades de
estar na area de engenharia e ciéncias. Tal resultado pode estar associado ao facto da area de

humanidades ¢ educacdo ser uma area verbal intensiva.

Ainda na tabela 3, ao olhar para os resultados da area de economia e negocios, no que concerne
ao teste de raven podemos ver que a probabilidade de estar na area de engenharia e ciéncias ¢
maior para individuos que tenham acertado a 70% ou 80% das questdes. Os resultados do teste
numérico mostram que individuos com mais respostas correctas t€m uma maior probabilidade
de estar na area de economia e negdcios do que estar na area de humanidades e educacao. Estes
resultados parecem indicar que ndo sé fortes conhecimentos em matematica estao associados
a escolha de economia e negdcios, mas a inteligéncia no geral, o que mais uma vez poderia
indicar uma certa hierarquia nos cursos. Diferentemente do caso das engenharias e ciéncias,
nas duas ultimas questdes do teste de raven ndo apresentam diferencas significativas entre
economia e negocios € humanidades e educacao. Assim sendo, parece haver indica¢des de uma
hierarquia de cursos onde os estudantes mais inteligentes escolhem a area de engenharia e
ciéncias, de seguida economia e negocios e por fim humanidades e educagdo. A medida que a

idade vai aumentando a probabilidade de estar na area de economia e negocios ¢ menor em
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compara¢do com a de estar na drea de humanidades e educacdo. Niveis mais altos de educagao
na familia de origem do estudante estdo associados a probabilidades mais altas de estar na area
de economia e negodcios em comparagdo com estar na area de humanidades e educagdo. Se o
trabalho mais importante na familia for empresario ndo agricola ou o trabalho por conta-préopria
(ndo agricola), ha uma probabilidade mais alta de estar na drea de economia e negocios do que
estar na drea de humanidades e educacao. Estes tltimos resultados dao indicagdes da influéncia
do agregado familiar na escolha dos cursos ou area de estudos de economia e negdcios em

comparacao com humanidades.

RRR — Engenharia e RRR — Economia e

Varidvel Ciéncias Negocios
Teste Verbal

33,33 1,34 1,05
66,67 1,02 0,96
100 1,47 0,80
Teste de Raven

10 0,57* 0,87
20 1,20 0,98
30 1,26 1,08
40 1,18 1,14
50 0,84 1,13
60 0,92 1,19
70 2,64%** 1,80%%*
80 3,16%** 2,32%%*
90 3,24%%* 1,17
100 2,91 %%* 0,66
Teste Numérico

25 1,02 0,89
50 1,47* 1,55
75 2,77H* 2,67%**
100 3,21%%* 4,86%**
locus_score 1,03 0,97
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Provincia em que frequentou a escola
primaria

Gaza

Inhambane

Manica

Maputo Cidade
Maputo Provincia
Nampula

Niassa

No estrangeiro / Outro
Sofala

Tete

Zambézia

Tipo de Escola Secundaria
Privada

Comunitaria
Religiosa
Internacional
Realocou

Género

Idade

Nivel mais alto de educacao na
familia de origem

Ensino primario

Ensino secundario
Ensino profissional

Ensino Superior

Trabalho mais comum

Empresa privada
Dono de uma empresa ndo agricola

Trabalho agricola por conta propria

1,36
1,26
3,41%
0,70
0,62
3,75
2,68
7,05% %
6,78%**
4 445
1,75

1,65%**
1,60
1,89
0,63
1,30

1,44%**
0,98

1,31
1,46

1,92
2,06

0,94
2,22

0,78

1,95
1,96
2,18
1,44
1,19
3,31
4,19
2,37
6,72%*
4,22
1,56

1,66**
1,16
1,06
3,04

0,70*
0,96

0,97**

1,05
1,41

2,10
3,12%*

1,13
2,71%*
1,07
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Trabalho ndo agricola por conta
propria 1,17 1,52%*

Nao sabe 1,60 0,85

Conhecimento de Inglés

Basico 1,32 1,03
Profissional limitado 1,68%%* 1,26
Profissional 1,87%** 0,89
Fluente 0,72 0,59
Sabe lingua local 0,76 0,62%*
Constante 0,06%** 0,33

Nota: * significante a 10%; ** significativo a 5%; *** significativo a 1%

5. Conclusoes

Todos os estudantes que pretendem obter uma qualificagdo superior, ap6s o termino do ensino
secundario, enfrentam uma escolha sobre a area de estudo que devem seguir. Nesse processo
de escolha, os estudantes tentam escolher uma area de estudo que maximiza a sua utilidade,
tendo em conta dois principais factores: o retorno esperado e a probabilidade (percebida) de

sucesso na area de estudo a escolher.

O acesso ao ensino superior em Mogambique, nos ultimos dez anos, tem se tornado mais
abrangente, especialmente para estudantes do género feminino. Apesar das melhorias no acesso
ao ensino superior, os resultados do trabalho sugerem que existe evidéncia de desigualdade em
fungdo do género no acesso a area de estudo de engenharia e ciéncias. O que significa que
estudantes do género feminino, s por serem do género feminino, t€ém menos probabilidade de
escolher uma formacao superior em engenharia e ci€ncias. Essas distor¢cdes no acesso ao ensino
superior podem impedir que o investimento na educagdo seja realizado da melhor forma.
Consequentemente, podemos ter estudantes menos habilidosos na area de estudo engenharia e
ciéncias em detrimento de estudantes do género feminino mais habilidosas. O facto de os
estudantes do género feminino nao terem a mesma oportunidade de escolher a 4rea engenharia
e ciéncias pode ser fonte de desigualdades em func¢do do rendimento no futuro, visto que o

salario esperado desta area ¢ elevado.
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Conforme mostram os resultados, no processo de escolha do curso, hd uma certa indiferenca
no que concerne ao papel das habilidades verbais, dado que elas ndo estdo associadas a escolha
da area de estudo. No entanto, as habilidades matematicas explicam a escolha de cursos
intensivos em matematica. Ademais, estudantes com altas capacidades matematicas tendem a
favorecer as areas de estudo de engenharia e ciéncias bem como economia e negocios. Por
outro lado, a escolha de cursos verbal intensivo ndo esta associada a capacidades verbais dos
estudantes. Assim, a hipotese de preferéncia de areas de estudo em detrimento das habilidades
ndo se verifica para habilidades verbais, ou seja, os estudantes com habilidades verbais altas

ndo escolhem necessariamente cursos verbal intensivos.

A escolha da area de estudo dos estudantes universitarios mogambicanos esta relacionado nao
s0 com as habilidades matemadticas e verbais, mas também com inteligéncia analitica (medida
pelo teste de raven), conforme mostram os resultados. A inteligéncia analitica tem um papel
significativo na escolha de curso, ademais os resultados sugerem que existe uma hierarquia
entre as areas de estudo baseada na inteligéncia analitica. Estudantes com altos niveis de
inteligéncia analitica s3o mais provaveis de escolher em primeiro lugar a area de estudo de
engenharia e ciéncia seguindo por economia e negocio e finalmente humanidades. Essa
hierarquia, pode surgir devido a diferengas no retorno esperado de cada é4rea de estudo,
considerando que a probabilidade de sucesso para estudantes com altos niveis de inteligéncia

analitica pode ser alta independentemente da area de estudo.

A escolha da éarea de estudo economia e negdcios esta também associada as caracteristicas
familiares, diferente de engenharia e ciéncias. Estudantes provenientes de agregados familiares
com nivel de educacao superior (relativamente aos sem nenhuma educagao formal) t€ém maior
probabilidade de escolher a 4rea de estudo de economia e negécios. Analogamente, estudantes
cuja a actividade principal praticada no agregado familiar ¢ empresario ou o trabalho por conta-
propria (comparativamente aos de servidor publico) t€ém maior probabilidade de escolher a area
de estudo economia e negocios. Essa associagdao das caracteristicas familiares com a escolha
de Economia e negocios, pode resultar da informagao adicional sobre os retornos esperados da

educacdo superior ou da carreira que pode resultar da area de estudo Economia e Negocios.

Os resultados deste estudo, no contexto de desenvolvimento econdmico, tém serias implicagdes
de politica. A hierarquia das areas de estudo e a segregacdo das areas de formacao em fungao
do género ou caracteristicas do agregado familiar afectam directamente a qualidade da oferta

de trabalho qualificada no mercado de trabalho. Pois esses factores podem contribuir para
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existéncia de excesso de oferta de trabalho mediocre em alguns sectores de actividade e
deficiente oferta de trabalho qualificado em outros, desigualdades em fun¢ao do rendimento e

segregacao de actividades em fun¢do do género.

Politicas viradas a maior difusdo de informacao, relativa aos retornos de educacao e area de
formacao, podem ajudar aos estudantes a tomar decisdes informadas (de acordo com retornos
e probabilidade de sucesso) e reduzir a influéncia do agregado familiar na escolha da éarea de
estudo, assim contribuir para uma escolha de area de estudo que maximiza a utilidade do
estudante. As habilidades dos estudantes universitarios reflectem a qualidade de educagdo até
ao ensino pré-universitario. Neste sentido, maior promo¢ao de uma educagdo de qualidade
pode expandir as possibilidades de escolhas para mais estudantes pré-universitarios e reduzir
o efeito da hierarquizagdo das areas de estudo em fungdo da inteligéncia analitica. Um topico
para futuras pesquisas que pode contribuir para esta discussdo ¢ o papel das habilidades
cognitivas dos estudantes universitarios mogambicanos no seu desempenho académico e o

retorno das habilidades cognitivas no mercado de trabalho.

A disparidade de género na oportunidade de ingresso na area de estudo de engenharias e
ciéncias pode ser resultado de uma diversidade de factores, tais como: discriminagdo € normas
ou costumes sociais que consideram area engenharias e ciéncias como sendo uma area
masculina. De tal maneira que para contornar este fendmeno, pode ser necessario promover
mais a mulher para esta area, além de ser necessario estudar mais o assunto. Porém, enquanto
nenhuma medida for adoptada, como topicos para futuras pesquisas, seria relevante perceber
os contornos por detrds deste fendémeno, as implicagcdes no mercado de trabalho e na transi¢ao

para o mercado de trabalho.
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Anexos

Anexo A - Divisdo das areas de Estudo

1. Humanidades, Ciéncias

.. - 2. Engenharias e Ciéncias 3. Economia e Negocios
Sociais ¢ Educa¢ao

Administracdo de Sistemas de

Antropologia Accounting and Auditing

Informagao
Arqueologia Agropecuaria Adml.mstragﬁo ¢ Gestao
Hospitalar
Arqgeqlogla e Gestdo do Andlises Clinicas e Laboratoriais Adm1n1~stragao e Gestao da
Patrimoénio Cultural Educagao
o Ciéncias de Informagao Administracao e Gestao de
Arquivistica ,
Geografica Empresas
Artes Cénicas Biologia Marinha, Aquatica e Agrg-Economia e Extensao
Costeira Agraria
Biblioteconomia Biologia e Satude Business Management
Ciéncias de Educagio Cartografia e Pesquisa Geologica | Contabilidade
Ciéncias Juridicas Ciéncias Atuariais Contabilidade e Auditoria
Ciéncias Politicas Computer Science Contabilidade ¢ Finangas
Ciéncias da Comunicagao Egol(?gla ¢ Conservagao da Economia
Biodiversidade
Cooperac;ag para Enfermagem Superior Economia Agraria
Desenvolvimento
Defen\./olwmento ¢ Educagdo da Engenharia Agronémica Economia e Gestao
Infancia
Desenvolvimento Rural Engenharia Ambiental Gestao
Direito Engenharia Civil Gestdo Financeira e Bancaria
Educagdo Ambiental Engenharia Eletronica Gestdo Portuaria
Educagdo Visual Engenharia Eléctrica Gestao de Comércio
Educagao de Infancia Engenharia Florestal Gestao de Empresas
Educagdo e Assisténcia Social Engenharia Informatica Gestdo de Empresas Turisticas
Ensino Basico Engenharlal Inf(zrmatlca e de Gestdo de Recursos Humanos
Telecomunicagdes
Ensino de Biologia Engenharia Mecanica
Ensino de Educacio Fisica e Engenharia de Processos
Desporto
Ensino de Filosofia Engenharia Mecatrénica
Ensino de Francés Estatistica
Ensino de Fisica Farmacia
Ensino de Geografia Fisica
Ensino de Historia Geografia
Ensino de Inglés Geologia Aplicada
Ensino de Linguas Bantu Informatica
Ensino de Matematica Informatica de Gestao
Ensino de Portugués Continuagao
Ensino de Quimica Medicina Geral
Histoéria Medicina Dentaria
Jornalismo Meteorologia
Linguistica Psicologia
Literatura Mogambicana Psic.ologia Clinica e Assisténcia
Social
Lingua de Sinais de Mogambique | Quimica Industrial
Musica Tecnologias de Informagéo
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Organizagdo e Gestdo da
Educacao

Planeamento Regional e Urbano

Psicologia Educacional
Psicologia Escolar e de
Necessidades Ed
Psicologia Social e das
Organizagoes

Psicologia Social e Comunitaria

Psicologia Social e das
Organizagoes

Psicologia das Organizagdes

Servigos sociais
Sociologia
Teatro

Tradugdo Portugués / Inglés
Tradugfo Portugués / Francés

Tabela 3: Estatisticas Descritivas Para cada uma das Areas de Estudo

Humanidades, Ciéncias
Sociais e Educagéo

Engenharia e Ciéncias

Economia e Negocios

Variaveis Obs. Média Obs. Média Obs. Média
locus_score 930 7,70 749 7,93 475 7,72
Provincia em que

frequentou a escola

primaria

Cabo Delgado 930 0,02 749 0,01 475 0,01
Gaza 930 0,06 749 0,06 475 0,04
Inhambane 930 0,08 749 0,08 475 0,06
Manica 930 0,02 749 0,06 475 0,02
Maputo Cidade 930 0,43 749 0,28 475 0,45
Maputo Provincia 930 0,25 749 0,12 475 0,15
Nampula 930 0,01 749 0,03 475 0,02
Niassa 930 0,01 749 0,01 475 0,01
No estrangeiro 930 0,01 749 0,02 475 0,02
Sofala 930 0,05 749 0,24 475 0,18
Tete 930 0,01 749 0,03 475 0,02
Zambézia 930 0,05 749 0,07 475 0,03
Tipo de Escola

Secundaria

Publica 930 0,88 749 0,80 475 0,78
Privada 930 0,06 749 0,11 475 0,15
Comunitaria 930 0,03 749 0,04 475 0,04
Religiosa 930 0,02 749 0,03 475 0,02
Internacional 930 0,01 749 0,01 475 0,03
Realocou

Nao 930 0,69 749 0,56 475 0,75
Sim 930 0,31 749 0,44 475 0,25
Género

Feminino 930 0,47 749 0,33 475 0,49
Masculino 930 0,53 749 0,67 475 0,51
Idade 930 27,28 749 24,77 475 24,52

Nivel mais alto de
educacgdo na familia de
origem
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Sem educacdo formal 930 0,04 749 0,02 475 0,02
Ensino primario 930 0,18 749 0,11 475 0,08
Ensino secundario 930 0,30 749 0,22 475 0,19
Ensino profissional 930 0,23 749 0,29 475 0,25
Ensino Superior 930 0,25 749 0,35 475 0,46
Trabalho mais comum na
familia de origem
Instituigdo publica 930 0,42 749 0,45 475 0,43
Empresa privada 930 0,24 749 0,25 475 0,28
Dono de uma empresa 930 0,01 749 0,02 475 0,03
ndo agricola
Trabalho agricola por 930 0,14 749 0,09 475 0,07
conta propria
Trabalho ndo agricolapor o3 0,15 749 0,14 475 0,16
conta propria
Nio sabe 930 0,04 749 0,05 475 0,03
Conhecimento de Inglés
Sem conhecimento 930 0,42 749 0,27 475 0,32
Basico 930 0,27 749 0,27 475 0,27
Profissional limitado 930 0,21 749 0,31 475 0,29
Profissional 930 0,07 749 0,13 475 0,08
Fluente 930 0,02 749 0,02 475 0,04
Sabe lingua local 930 0,95 749 0,86 475 0,82
Tabela 3: Resultados da Regressao

Robust
Variavel RRR Standard Significancia

Error

Engenharia e Ciéncias

Teste Verbal
33,33

66,67

100

Teste de Raven
10

20

30

40

50

60

70

80

90

100

Teste Numérico
25

50

75

100
locus_score
Provincia em que frequentou a
escola primaria

1,34
1,02
1,47

0,57
1,20
1,26
1,18
0,84
0,92
2,64
3,16
3,24
2,91

1,02
1,47
2,77
3,21
1,03

0,52
0,39
0,57

0,19
0,35
0,40
0,42
0,30
0,34
0,88
1,06
1,16
1,58

0,24
0,34
0,66
0,90
0,04

ns
ns
ns

ns
ns
ns
ns

ns
* % %

% 3k %k
% 3k %k

% 3k %k

ns

% k%

% k%

ns
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Gaza 1,36 0,92 ns
Inhambane 1,26 0,82 ns
Manica 3,41 2,33 *
Maputo Cidade 0,70 0,43 ns
Maputo Provincia 0,62 0,38 ns
Nampula 3,75 2,81 ns
Niassa 2,68 2,21 ns
No estrangeiro / Outro 7,05 7,04 *okk
Sofala 6,78 4,38 *okk
Tete 4,44 3,27 *okk
Zambézia 1,75 1,19 ns
Tipo de Escola Secundaria
Privada 1,65 0,43 *okk
Comunitaria 1,60 0,57 ns
Religiosa 1,89 0,91 ns
Internacional 0,63 0,54 ns
Realocou 1,30 0,24 ns
Género 1,44 0,21 *kk
Idade 0,98 0,01 ns
Nivel mais alto de educacdo na
familia de origem
Ensino primario 1,31 0,62 ns
Ensino secundario 1,46 0,67 ns
Ensino profissional 1,92 0,89 ns
Ensino Superior 2,06 0,98 ns
Trabalho mais comum
Empresa privada 0,94 0,16 ns
Dono de uma empresa nao agricola 2,22 1,28 ns
Trabalho agricola por conta prdpria 0,78 0,20 ns
Trabalho ndo agricola por conta
propria 1,17 0,25 ns
Nao sabe 1,60 0,54 ns
Conhecimento de Inglés
Bésico 1,32 0,24 ns
Profissional limitado 1,68 0,31 *okk
Profissional 1,87 0,48 *okk
Fluente 0,72 0,35 ns
Sabe lingua local 0,76 0,18 ns
_cons 0,06 0,07 *kk
Economia e Negdcios
verb_test
33,33 1,05 0,30 ns
66,67 0,96 0,28 ns
100 0,80 0,24 ns
rav_test
10 0,87 0,24 ns
20 0,98 0,27 ns
30 1,08 0,33 ns
40 1,14 0,37 ns
50 1,13 0,36 ns
60 1,19 0,35 ns
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70

80

90

100

num_test

25

50

75

100

locus_score

Provincia em que frequentou a
escola primaria

Gaza

Inhambane

Manica

Maputo Cidade

Maputo Provincia
Nampula

Niassa

No estrangeiro / Outro
Sofala

Tete

Zambézia

Tipo de Escola Secundaria
Privada

Comunitaria

Religiosa

Internacional

Realocou

Género

Idade

Nivel mais alto de educacgdo na
familia de origem

Ensino primario

Ensino secunddrio

Ensino profissional
Ensino Superior

Trabalho mais comum
Empresa privada

Dono de uma empresa ndo agricola
Trabalho agricola por conta prépria
Trabalho ndo agricola por conta
propria

N3o sabe

Conhecimento de Inglés
Basico

Profissional limitado
Profissional

Fluente

Sabe lingua local

_cons

1,80
2,32
1,17
0,66

0,89
1,55
2,67
4,86
0,97

1,95
1,96
2,18
1,44
1,19
3,31
4,19
2,37
6,72
4,22
1,56

1,66
1,16
1,06
3,04
0,70
0,96
0,97

1,05
1,41
2,10
3,12

1,13
2,71
1,07

1,52
0,85

1,03
1,26
0,89
0,59
0,62
0,33

0,55
0,75
0,43
0,41

0,19
0,32
0,59
1,29
0,04

1,61
1,61
1,91
1,16
0,96
3,13
4,29
2,67
5,53
3,98
1,32

0,39
0,39
0,52
2,21
0,15
0,13
0,01

0,59
0,75
1,14
1,71

0,19
1,32
0,30

0,30
0,32

0,17
0,23
0,24
0,28
0,14
0,37

k%

* k%

ns
ns

ns

% 3k %k

% 3k %k

ns

ns
ns
ns
ns
ns
ns
ns
ns
k%
ns
ns

* %

ns
ns
ns

ns
* %

ns
ns

ns
* %

ns
* %

ns

* %

ns

ns
ns
ns
ns

k%

ns
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Nota: ns = insignificante; * significativo a 10%; ** significativo a 5%; *** significativo a 1%
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